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ПАРАМЕТРЫ 
НЕЙРОЛИНГВИСТИЧЕСКОЙ 
ИДЕНТИФИКАЦИИ СИСТЕМ 
ИСКУССТВЕННОГО ИНТЕЛЛЕКТА

Исследована возможность нейролингвистической текстовой идентификации си-
стем искусственного интеллекта (ИИ). Для постановки задачи на четырех языках ис-
пользованы системы ИИ (второго, третьего и четвертого поколений). В исследова-
нии применён программный комплекс оценки информационных параметров нейро-
лингвистической текстовой идентификации. Результаты исследований подтверж-
дают возможность применения в качестве параметров нейролингвистической иден-
тификации информационных характеристик текстовой составляющей систем ис-
кусственного интеллекта. Приведены зависимости основных и производных параме-
тров нейролингвистической текстовой идентификации от изменений систем искус-
ственного интеллекта для результатов при постановке задачи на разных языках. 
Проведен анализ изменения показателей систем искусственного интеллекта по ос-
новным и производным параметрам, но для поставленной задачи на четырех языках 
одной СИИ, а также для разных СИИ. По результатам анализа установлено, что зна-
чения основных и производных параметров нейролингвистической текстовой иден-
тификации систем искусственного интеллекта при постановке одной и той же за-
дачи на разных языках одной системе ИИ отличаются при переходе от одного языка 
на другой в одной системе ИИ, при переходе от одной системы ИИ к другой, при пере-
ходе от одной системы к другой с сохранением одного и того же языке. Исследование 
подтверждает возможность использовать в качестве параметров нейролингви-
стической текстовой идентификации систем искусственного интеллекта инфор-
мационные характеристики текстовой составляющей. 

Ключевые слова: нейролингвистическая идентификация, искусственный интел-
лект, избыточность, зависимость параметров, информационная емкость.
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PARAMETERS OF NEURO-LINGUISTIC 
IDENTIFICATION OF ARTIFICIAL 

INTELLIGENCE SYSTEMS
The possibility of neuro-linguistic textual identification of artificial intelligence (AI) systems 

is investigated. AI systems (second, third and fourth generations) were used to formulate the 
problem in four languages. The study uses a software package for evaluating the information 
parameters of neuro-linguistic textual identification. The research results confirm the possibility 
of using the information characteristics of the text component of artificial intelligence systems 
as parameters of neuro-linguistic identification. The dependences of the main and derived pa-
rameters of neuro-linguistic textual identification on changes in artificial intelligence systems 
for the results when setting the problem in different languages are presented. The analysis of 
changes in the indicators of artificial intelligence systems by basic and derived parameters, but 
for the task in four languages of the same SII, as well as for different SII, is carried out. Based on 
the results of the analysis, it was found that the values of the basic and derived parameters of 
the neuro-linguistic textual identification of artificial intelligence systems when setting the 
same task in different languages of one AI system differ when switching from one language to 
another in one AI system, when switching from one AI system to another, when switching from 
one system to another with keeping the same language. The study confirms the possibility of 
using the information characteristics of the text component as parameters of the neuro-linguis-
tic textual identification of artificial intelligence systems.

Keywords: neurolinguistic identification, artificial intelligence, redundancy, parameter de-
pendence, information capacity.

Введение
Определение способов, по которым бу-

дет возможно выявлять, применялись ли си-
стемы искусственного интеллекта (СИИ) в ре-
шении задач в разных сферах и направлениях 
деятельности человека или задачи решались 
самим человеком (интеллектуальной систе-
мой) в настоящее время является одной из 
основных задач современности, так как си-
стемы искусственного интеллекта способны 
принести как пользу так и колоссальный вред 
в зависимости от того кто является его поль-
зователем, так как системы искусственного 
интеллекта могут хранить или обрабатывать 
информацию. Последнее определяет важ-
ность решения проблем идентификации и 
обнаружения систем искусственного интел-
лекта (СИИ).

Нейролингвистическая идентификация 
является новым подходом в оправлении при-
менения как систем искусственного интел-
лекта, так и интеллектуальных систем по па-
раметрам идентификатора.

Исследования, проведённые ранее авто-
рами, показали, что значения основных и 
производных параметров нейролингвисти-
ческой текстовой идентификации систем ис-
кусственного интеллекта при постановке од-
ной и той же задачи разным системам искус-
ственного интеллекта значительно отличают-
ся. а информационные характеристики тек-
стовой составляющей систем искусственного 
интеллекта можно использовать в качестве 
параметров нейролингвистической тексто-
вой идентификации систем искусственного 
интеллекта [1]. 

В качестве параметров идентификатора 
выступают: коэффициент избыточности, ко-
эффициент вербальности, эмпирическая эн-
тропия, информационная емкость.

Проведённые авторами ранее иссле-
дования показали результативность дан-
ного подхода при как при идентификации 
интеллектуальных систем (людей) так и 
при идентификации систем искусственно-
го интеллекта.  
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При исследовании использовались тексты 
по одинаковой тематике, произвольно форми-
руемой различными интеллектуальными си-
стемами. Применение предложенной нейро-
лингвистической текстовой идентификации 
показало возможность довольно точной иден-
тификации интеллектуальных систем.

В настоящем исследовании решается 
проблема применения данного подхода к 
идентификации систем искусственного ин-
теллекта: во-первых, при постановке одной 
задачи на разных языках одной системе, во-
вторых, при постановке одной задачи на раз-
ных языках разным системам искусственного 
интеллекта, в-третьих, определение измене-
ния параметров при переходе от одной си-
стемы искусственного интеллекта к другой. 
По итогам исследования можно будет опре-
делить состояния основных и производных 
параметров в разных нестандартных ситуа-
циях и определить вероятность применения 
параметров в качестве идентификатора как 
интеллектуальных систем, так и систем искус-
ственного интеллекта. 

Постановка задачи
Ставилась задача выявления фактора из-

менения параметров нейролингвистической 
текстовой идентификации при постановке 
одной и той же задачи на разных языках си-
стемам искусственного интеллекта разных 
поколений. Успешное решение этой задачи 
позволяло показать индивидуальность си-
стем искусственного интеллекта и их способ-
ность генерировать одну и ту же задачу на 
разных языках [15-20].

Целью исследования является анализ 
нейролингвистической текстовой идентифи-
кации систем искусственного интеллекта на 
разных языках и выявления вероятности ис-
пользования параметров в качестве факто-
ров нейролингвистической идентификации 
систем искусственного интеллекта. 

Задачами исследования являются: 
1. Количественная оценка отличий значе-

ний основных и производных параметров ней-
ролингвистической текстовой идентификации 
систем искусственного интеллекта при поста-
новке одной и той же задачи на трех языках од-
ной системе ИИ, при постановке одной и той же 
задачи на четырех языках разным системам ИИ.

2. Анализ основных и производных пара-
метров нейролингвистической текстовой 
идентификации систем искусственного ин-
теллекта.

Описание исследований
В исследовании проведен анализ параме-

тров систем искусственного интеллекта: 
GigaChat(2), YandexGPT(3), Gerwin (3), Gemini(3), 
RuGPT3 (3),  CopyMonkey (3), Copilot(4), ChatGPT 
(4), Bing(4), , TurboText (4) , для которых приня-
ты сокращения СИИ-1, СИИ-2, …, СИИ-n. Всем 
исследуемым системам искусственного интел-
лекта определена одна и та же задача для ре-
шения. Постановка задачи формулируется на 
четырех языках русском, английском, немец-
ком и французиком языке.  Объём выдаваемо-
го каждой системой искусственного интеллек-
та результата одинаковый для всех запросов 
[1].  Задачей исследования было выявление 
фактора изменения параметров нейролингви-
стической текстовой идентификации при по-
становке одной и той же задачи на разных язы-
ках системам искусственного интеллекта раз-
ных поколений. При постановке одной и той 
же задачи на четырех языках преимуществен-
но русском, английском, немецком и францу-
зиком параметры разных систем ИИ предпо-
ложительно должны были иметь относитель-
но незначительные изменения результатов. 
Однако, исследование показывает, что резуль-
тат одной задачи на разных языках каждой си-
стемы ИИ индивидуален отличается от осталь-
ных [2, 3]. Показатели всех параметров меня-
ются: во-первых, при обработке в одной систе-
ме ИИ одной задачи на разных языках, во-
вторых, при переходе от одной системы ИИ к 
другой при постановке задачи на одном языке, 
в-третьих, при переходе от одной системы ИИ 
к другой при постановке задачи на разных зы-
ках [5 - 10]. 

Программный комплекс при обработке 
данных разных СИИ как на одном, так и на 
разных языках выдает результаты основных 
показателей: информационной емкости, эн-
тропии и избыточности. 

Информационная емкость ансамбля дис-
кретного источника определяется из числа 
элементов выборочного пространства K по 
формуле: 

 ; (1)

Эмпирическая энтропия определяется в 
виде:

 , (2)

где  оценка количества информа-
ции в сообщении .
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В общем виде избыточность дискретных источников информации определяется как:

 , (3)

где  – максимально возможная энтропия выборочного пространства ансамбля U 
источника; H[U] – энтропия источника.

Для расчёта производных параметров коэффициента избыточности μB и коэффициента 
вербальности GB использованы формулы:

 ; (4)

 , (5) 

где  - среднее значение информационной емкости;
 - среднее значение энтропии.

Коэффициент избыточности показывает, какая доля возможной информационной емкости 
на букву алфавита не используется алфавитом. Так как является безразмерной величиной, то 
его обычно измеряют в процентах [14 - 17]. 

Сводка дискретных алгоритмов фильтрации:
Модель сообщения:

 . (6)

Модель наблюдения: 

 . (7)

Априорные данные:

 ;

 ;

 ;

 ;

 .

Алгоритм фильтрации:

 . (8)

Вычисление коэффициента усиления: 

  (9)

Величина априорной дисперсии:

 . (10)
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Уравнение для апостериорной дисперсии:

 . (11)

Начальные условия:

  (0)

Анализ структурой схемы рис. 1 показы-
вает, что в фильтре реализуется идея пред-
сказания – коррекции. Предыдущая оценка 

 экстраполируется на один шаг 
вперед и затем используется для получения 
наилучшей оценки нового наблюдения 

 основанной на всех предыдущих на-
блюдениях [1]. Ошибка между «наилучшей 
оценкой» текущего наблюдения и фактиче-
ским наблюдением, а именно  или 

, представляет собой новую ин-
формацию [компоненту , ортогональ-
ную ].

Ошибка взвешивается с весом , учи-
тывающим значение дисперсий входного 
процесса, измерения и ошибки оценивания 
для формирования сигнала коррекции. Сиг-
нал коррекции складывается с предсказан-
ной оценкой и в результате получается новая 
оценка [2].

Таблица 1
 Параметры нейролингвистической текстовой идентификации  

систем искусственного интеллекта

Системы 
искусственного 

интеллекта

Информационная  
емкость HBmax

Энтропия HB Избыточность В

Р А Н Ф Р А Н Ф Р А Н Ф

СИИ-1  
(GigaChat 2) 4,45 4,85 3,97 4,03 1,73 1,65 1,55 1,53 2,72 3,20 2,42 2,48

СИИ-2  
(YandexGPT 3) 5,93 6,34 6,54 5, 28 1,79 1,59 1,65 1,78 4,14 4,75 4,89 3,57

СИИ-3  
(Gerwin 3) 6,11 6,42 6,48 5,10 1,85 1,74 1,77 1,62 4,26 4,68 4,71 3,48

СИИ-4   
(Gemini 3) 5,28 6,54 6,65 5,35 1,70 1,67 1,74 1,53 3,58 4,87 4,91 3,82

СИИ-5  
(RuGPT 3) 5,45 5,66 5,71 4,46 1,74 1,72 1,81 1,54 3,71 3,94 3,90 2,92

СИИ-6  
(CopyMonkey 3) 5,69 5,33 5,53 4,85 1,93 1,71 1,88 1,56 3,76 3,62 3,65 3,29

СИИ-7  
(Copilot 4) 4,93 4,94 5,34 5,23 1,65 1,77 1,82 1,76 3,20 3,17 3,52 3,47

СИИ-8  
(ChatGPT 4) 4,81 5,43 4,67 5,48 1,69 1,86 1,75 1,98 3,12 3,57 2,92 3,50

СИИ-9  
(Bing 4) 4,48 5,78 5,10 5,24 1,78 1,63 1,93 1,88 2,85 4,03 3,17 3,36

СИИ-10  
(TurboText 4) 5,43 5,65 5,28 5,78 1,94 1,81 1,84 1,94 3,49 3,84 3,44 3,84
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Рис. 1. Информационная емкость нейролингвистической текстовой информации систем ИИ

Рис. 2. Энтропия нейролингвистической текстовой информации систем ИИ

Рис. 3. Избыточность нейролингвистической текстовой информации систем ИИ
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Результаты основных и производных па-
раметров приведены в таблицах 1 и 3. Резуль-
таты средних значений основных и произво-
дных параметров сведены в таблицы 2 и 4.

Результаты исследований
Проведем анализ параметров, получен-

ных в десяти системах искусственного интел-
лекта разных поколений как российского, так 
и иностранного производства на четырех 
языках (русском, английском, немецком и 
французском). Результаты полученных мате-
риалов были переведены в необходимый 
формат и проверены с помощью апробиро-
ванного программного комплекса оценки ин-
формационных параметров нейролингвисти-
ческой текстовой идентификации интеллек-
туальных систем [2].

Исследовано десять систем искусствен-
ного интеллекта разных поколений, которые 
разработаны как российскими, так и ино-
странными разработчиками, постанова зада-
чи формулировалась на четырех языках (рус-
ском, английском, немецком и французском). 
Результаты оценки основных параметров 
нейролингвистической текстовой идентифи-
кации систем искусственного интеллекта на 
разных языках сведены в таблицу 1.

Результаты исследования зависимости ос-
новных параметров нейролингвистической 
текстовой идентификации систем ИИ на раз-
ных языках приведены на рисунках 1, 2 и 3.

Полученные результаты показывают, что 
минимальное значение информационной 
емкости текста систем искусственного интел-
лекта соответствует: Р - СИИ-8 – HBmax= 3,81;  
А - СИИ-7  – HBmax= 4,54; Н - СИИ-1 – HBmax= 3,97; 
Ф - СИИ-1 – HBmax= 4,03. Максимальное значе-
ние информационной емкости текста систем 
искусственного интеллекта соответствует:   
Р - СИИ-2 – HBmax= 5,93; А - СИИ-4 – HBmax= 6,54; 
Н - СИИ-4  – HBmax= 6, 65; Ф - СИИ-10 – HBmax= 
5,78. Среднее значение информационной ем-

кости: P – = 4,87; А – =  5,54; Н – 
= 5,31;  Ф – = 4,90. Минимальное 

значение энтропии текста систем искусствен-
ного интеллекта соответствует: Р – СИИ-7 – 
HB= 1,65; А – СИИ-1 – HB= 1,65; Н – СИИ-2 – HB= 
1,65; Ф – СИИ-1 – HB= 1,53. Максимальное зна-
чение энтропии текста систем искусственно-
го интеллекта соответствует: Р – СИИ-10 – HB= 
1,94; А – СИИ-8 – HB= 1,86; Н – СИИ-8 – HB= 
1,93; Ф – СИИ-8 – HB= 1,98. Среднее значение 
энтропии:  Р – HB= 1,79; А – H_B= 1,75; Н – HB= 
1,79; Ф  – HB= 1,75. Минимальное значение из-
быточности текста систем искусственного ин-
теллекта соответствует: Р – СИИ-8 – B= 2,12;  
А – СИИ-7 – B= 2,77; Н – СИИ-1 – B= 2,22; Ф – 
СИИ-3 – B= 2,28;. Максимальное значение из-
быточности текста систем искусственного ин-
теллекта соответствует: Р – СИИ-3 – B= 4,26;  
А – СИИ-4 – B= 4,87; Н – СИИ-4 – B= 4,91; Ф – 
СИИ-10 – B= 3,84. Среднее значение вирту-
альной избыточности Р – B= 4,25; А – B= 3,82; 
Н – B= 3,56; Ф – B= 4,20.

Средние значения основных параметров 
нейролингвистических текстовых идентифи-
каторов систем искусственного интеллекта 
сведены в таблицу 2.

В таблицу 3 сведены результаты расчётов 
производных параметров нейролингвисти-
ческой текстовой идентификации систем ис-
кусственного интеллекта: коэффициент избы-
точности и коэффициент вербальности.

Результаты исследования зависимости 
производных параметров нейролингвисти-
ческой текстовой идентификации систем ис-
кусственного интеллекта приведены на ри-
сунках 4 и 5.

Установлено, что минимальное значение 
коэффициента избыточности текста систем 
искусственного интеллекта соответствует: Р - 
СИИ-7 – μB= 0,549; А - СИИ-6 – μB= 0,724; Н - 
СИИ-1 – μB= 0,559; Ф - СИИ-3 – μB= 0,556. Мак-
симальное значение коэффициента избыточ-
ности текста систем искусственного интел-

Таблица 2
Среднее значение параметров нейролингвистических текстовых идентификаторов 

систем искусственного интеллекта

Среднее значение информа-
ционной емкости HBmax 

Среднее значение энтропии 
HB

Среднее значение избыточно-
сти В

Р А Н Ф Р А Н Ф Р А Н Ф

4,87 5,54 5,31 4,9 1,79 1,75 1,79 1,75 4,25 3,82 3,56 4,2
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лекта соответствует: Р - СИИ-2 – μB= 0,698; А - 
СИИ-2 – μB= 0,749; Н - СИИ-2– μB= 0,747; Ф - 
СИИ-8 – μB= 0,669. Среднее значение коэффи-
циента избыточности: Р – μB= 0,898; А – μB=  
0,736; Н– μB= 0,653; Ф – μB= 0,612; Минималь-
ное значение коэффициента вербальности 
текста систем искусственного интеллекта со-
ответствует: Р - СИИ-2 – GB= 0,432; А - СИИ-2 – 
GB=  0,334; Н - СИИ-2 - GB= 0,337; Ф – СИИ-4– 
GB= 0,401. Максимальное значение коэффи-
циента вербальности текста систем искус-
ственного интеллекта соответствует  
Р - СИИ-1 – GB= 0,634; А – СИИ-7 – GB= 0,538;  
Н – СИИ-1 – GB= 0,640; Ф – СИИ-1 – GB= 0,616. 
Среднее значение коэффициента вербально-

сти Р – GB= 0,533; А – GB=  0,436; Н – GB= 0,488; 
Ф – GB= 0,508. 

Средние значения коэффициентов избы-
точности и вербальности систем искусствен-
ного интеллекта сведены в таблицу 4.

Исследования, проведённые авторами, 
показали, что проблема идентификации моз-
говых механизмов речевой деятельности мо-
жет быть решена при использовании в каче-
стве идентификатора количества информа-
ции, содержащегося в логических элементах 
речи (словах, слогах и т.п.).

В качестве параметров идентификатора в 
данном случае выступают: коэффициент из-
быточности, коэффициент вербальности, эм-

Таблица 3 
Производные параметры систем искусственного интеллекта

СИИ
Коэффициент избыточности, μB Коэффициент вербальности, GB

Р А Н Ф Р А Н Ф

СИИ-1 (GigaChat 2) 0,611 0,659 0,559 0,615 0,636 0,515 0,64 0,616

СИИ-2 (YandexGPT 3) 0,698 0,749 0,747 0,59 0,434 0,334 0,337 0,498

СИИ-3 (Gerwin 3) 0,697 0,728 0,726 0,556 0,432 0,371 0,375 0,465

СИИ-4 (Gemini 3) 0,678 0,744 0,738 0,613 0,474 0,342 0,354 0,401

СИИ-5 (RuGPT 3) 0,68 0,696 0,639 0,654 0,469 0,438 0,464 0,527

СИИ-6 (CopyMonkey 3) 0,66 0,624 0,583 0,595 0,513 0,472 0,515 0,474

СИИ-7 (Copilot 4) 0,549 0,61 0,659 0,663 0,503 0,538 0,517 0,507

СИИ-8 (ChatGPT 4) 0,556 0,657 0,591 0,669 0,541 0,521 0,599 0,565

СИИ-9 (Bing 4) 0,602 0,697 0,621 0,641 0,571 0,434 0,608 0,559

СИИ-10 (TurboText 4) 0,642 0,679 0,651 0,664 0,555 0,471 0,534 0,505

Таблица 4
 Среднее значение коэффициентов избыточности и вербальности  

систем искусственного интеллекта

Среднее значение коэффициента  
избыточности μB

Среднее значение коэффициента  
вербальности GB

Р А Н Ф Р А Н Ф

0,898 0,736 0,653 0,612 0,533 0,436 0,488 0,508
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пирическая энтропия, информационная ем-
кость. Все поставленные изначально задачи 
решены [6]. Определено, что значения основ-
ных и производных параметров нейролинг-
вистической текстовой идентификации си-
стем искусственного интеллекта при поста-
новке одной и той же задачи разным систе-
мам ИИ значительно отличаются. Проанали-
зированы основные и производные параме-
тры нейролингвистической текстовой иден-
тификации систем искусственного интеллек-
та [11-19]. Определены средние значения ос-
новных и производных параметров нейро-
лингвистических текстовых идентификато-
ров систем искусственного интеллекта.

Заключение
Проведен анализ десяти систем искус-

ственного интеллекта: одна система второго 
поколения, пять систем третьего поколения и 
четыре системы четвертого поколения. Всем 
системам ИИ определена одна и та же задача 
для решения на русском, английском, немец-
ком и французском языках. Исследования 
подтверждают тот факт, что результат каждой 
СИИ индивидуален и отличается от всех 
остальных. Показатели параметров систем 
ИИ второго поколения отличаются от показа-
телей параметров систем ИИ третьего поко-
ления, показатели ИИ третьего поколения 
параметров отличаются от параметров си-

Рис. 4. Коэффициент избыточности нейролингвистической текстовой информации систем ИИ 

Рис. 5. Коэффициенты вербальности нейролингвистической текстовой информации систем ИИ
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стем ИИ четвертого поколения. Изменения 
параметров наблюдаются как при переходе 
от одной системы ИИ к другой, так и при пе-
реходе от одного языка к другому. 

Результаты исследований подтверждают 
доказанную в предыдущем исследовании 
возможность применения в качестве пара-
метров нейролингвистической идентифика-
ции информационных характеристик тек-
стовой составляющей систем искусственно-
го интеллекта. Приведены зависимости ос-
новных и производных параметров нейро-
лингвистической текстовой идентификации 
от изменений систем искусственного интел-
лекта для результатов при постановке зада-
чи на четырех языках. Как и в предыдущем 
исследовании проведен анализ изменения 
показателей систем искусственного интел-
лекта по основным и производным параме-

трам, но для поставленной задачи на четы-
рех языках одной СИИ, а также для разных 
СИИ. По результатам анализа установлено, 
что значения основных и производных па-
раметров нейролингвистической текстовой 
идентификации систем искусственного ин-
теллекта при постановке одной и той же за-
дачи на разных языках одной системе ИИ от-
личаются при переходе от одного языка к 
другому в одной системе ИИ, при переходе 
от одной системы ИИ к другой на разных 
языках, при переходе от одной системы к 
другой с сохранением одного и того же язы-
ка. Исследование подтверждает возмож-
ность использовать в качестве параметров 
нейролингвистической текстовой иденти-
фикации систем искусственного интеллекта 
информационные характеристики тексто-
вой составляющей.
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